Abschlussarbeit

Neural Message-passing zum Erlernen
Optimaler Filterfunktionen flr Energienetze

Motivation

Mittels des Austauschs lokaler Groflen kénnen message-passing-Algorithmen
dezentral zur Netzberechnung und Netzoptimierung eingesetzt werden. Vorteil
dieser Algorithmen ist, dass auch ein Einsatz bei unvollstandiger Datenlage mdoglich
ist. Zusatzlich muss kein zentraler Algorithmus ausgefiihrt werden, sondern kénnen
Berechnungen auf verteilten Rechnerstrukturen ausgefthrt werden.
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In der vorliegenden Arbeit sollen mittels neuronaler Netze optimale Filterfunktionen
zur Berechnung und Optimierung von Energienetzen erlernt werden. Die erlernten
Methoden sollen anschlieend mit klassischen dezentralen Algorithmen verglichen
werden. Die entwickelten Filter sollen auf verschiedene Netztopologien und
Energietrager (Strom, Gas, Warme) Ubertragen werden.

Voraussetzungen

- Strukturierte und eigenstandige Arbeitsweise

- Interesse an energietechnischen Fragestellungen

- Grundkenntnisse im Programmieren mit Python sind von Vorteil

- Interesse an Themen der kinstlichen Intelligenz und der Graphentheorie

Interesse?

Gerne beantworte ich weitere Fragen personlich oder per Mail. Beginn der Arbeit ist
ab sofort moglich.
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